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1. 지수 소개 

 

A. 본 문서는 KEDI US AI Value Chain TOP3Plus Index (이하 “KEDI 미국AI밸류체인TOP3Plus 지

수”)를 산출하고 관리하는 방법론에 대한 이해를 돕기 위하여 작성되었습니다. 

 

B. 본 지수는 시가총액과 거래대금 기준을 만족하는 NYSE 및 NASDAQ에 상장 종목들 중 

Large Language Model (LLM) 기술을 공시보고서와 뉴스 자료에 적용하여 AI밸류체인과 관

련된 키워드와 유사도가 점수가 높은 종목들을 지수 포트폴리오에 편입합니다. 

 

C. 키워드를 기반으로 한 LLM적용은 기업의 재무실적과 직접적인 연관성이 높지 않을 수 있

는 한계가 존재합니다. 따라서 분기별 실적 설명자료를 토대로 KEDI 지수위원회의 검토를 

거쳐 연관성이 낮은 종목은 제외할 수 있으며, 이 경우 차 순위 종목이 최종 포트폴리오로 

선정됩니다. 

 

D. 본 지수는 가격지수(Price Return) 입니다. 

 

구분 기준시점 기준지수 발표일 산출시간 리밸런싱 

일반전략지수 2018.03.16 1,000pt 2024. 03. 15. 8:30AM (KST) 분기별 

 

2. 지수 구성 방법 

 

A. 기초 투자 유니버스 선정  

 

KEDI 미국AI밸류체인TOP3Plus 지수의 유니버스를 구성하기 위하여, 다음과 같은 요건에 부

합하는 기초 투자 유니버스를 선정합니다: 
 

i. NYSE 및 NASDAQ에 상장된 보통주 또는 ADR 

ii. 정기변경일 기준 시가총액 100억 달러 이상인 기업 

iii. 정기변경일 기준 3개월 일 평균 거래대금이 1백만 달러 이상인 기업  

iv. KEDI-Akros Industry Classification Standard (KAICS) Primary Level 1 기준 다음 분

류에 해당하는 기업: 

⚫ 33: Manufacturing 

⚫ 51: Information 

 

** KEDI Akros Industry Classification Standard (KAICS)는 아크로스테크놀로지

스에서 개발한 Akros Industry Classification Standard (AICS)를 기반으로, KEDI 

지수위원회의 자문을 거쳐 조정된 분류 체계입니다. AICS는 미국 

NAICS(North American Industry Classification System)의 산업분류 체계를 기
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반으로 기업 개요와 매출구성을 대규모 언어모델(LLM)을 활용하여 종목별로 

구분한 업종 분류입니다 

** 산업의 변화 또는 키워드의 변화로 업종의 변경이 필요하다고 인정되는 

경우 KEDI 지수위원회의 검토를 거쳐 변경될 수 있습니다. 

 

v. 비중결정일의 유동시가총액 기준 상위 100개 종목에 해당하는 기업 

 

B. 키워드 선정 

 

미국 스탠포드 대학의 연구 기관 Institute for Human-Centered Artificial Intelligence에서 매

년 출간하는 “Artificial Intelligence Index Report 2023” 자료와 McKinsey Digital(2023)의 

“Exploring opportunities in the generative AI Value Chain” 자료를 기반으로 AI산업의 핵심 

밸류체인을 AI Hardware, AI Software, AI Services and Infrastructure로 분류하고 핵심 키워드

를 선정합니다.  

 

키워드 ‘Exploring opportunities in generative AI 

Value Chain 2023’ 자료 기준 

‘Artificial Intelligence Index Report 2023’ 

자료 기준 

AI 하드웨어 

(AI Hardware) 

Pg3: “Computer hardware: Accelerator 

chips optimized for training and running 

the models” 

Pg4: “NVIDIA and Google dominate the 

chip design market, and one player, Taiwan 

Semiconductor Manufacturing Company 

Limited (TSMC), produces almost all of the 

accelerator chips…” 

Pg 54: “The fact that AI systems are rapidly 

increasing their parameters if reflective of 

… the advancements in underlying 

hardware.” 

Pg 116: “Improvements in the price-

performance of AI hardware has facilitated 

increasingly larger training and encouraged 

the scaling of larger AI models” 

AI 소프트웨어 

(AI Software) 

Pg4: “They power dozens of applications 

from the much-talked-about chatbot 

ChatGPT to software-as-a-service (SaaS) 

content generators” 

Pg9: “Generative AI … [has] improved 

developer productivity by more than 50 

percent helping to accelerate software 

development” 

Pg 66: “These trends can serve as a proxy 

for some of the broader trends occurring 

the world of open-source AI software not 

captured by academic publication data.” 

Pg 108: “Machine translation studies how 

well AI software can translate languages. In 

the last five years, machine translation has 

been dominated by neural networks…” 

AI 서비스 & 인프라 

(AI Service & 

Infrastructure) 

Pg7: “Sometimes the provider will also 

deliver [infrastructure like] MLOps 

capabilities so the model can be tuned and 

deployed in different applications.” 

Pg10: “As with AI in general, dedicated 

generative AI services will certainly emerge 

to help companies fill capability gaps as 

they race to build out their experience…” 

Pg 200: “The most commonly adopted Ai 

use case in 2022 was service operations 

optimization (24%)” 

Pg 220: “Given that robots are frequently 

deployed with AI-based software 

technologies, it is possible to gain insights 

on AI-ready infrastructure…” 

 

 

 

https://aiindex.stanford.edu/wp-content/uploads/2023/04/HAI_AI-Index-Report_2023.pdf
https://www.mckinsey.com/~/media/mckinsey/business%20functions/quantumblack/our%20insights/exploring%20opportunities%20in%20the%20generative%20ai%20value%20chain/exploring-opportunities-in-the-generative-ai-value-chain.pdf
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C. 데이터 수집 

모든 데이터는 정기변경일을 기준으로 공시보고서와 뉴스 자료를 수집합니다. 특히 사업보

고서의 경우 비중결정일을 기준으로 NYSE 및 NASDAQ에 상장된 보통주에 대해서는 미국 

증권거래위원회에 공시되어 있는 최신 날짜의 분기 보고서 (10-Q) 자료를 사용합니다. 단, 

어떠한 사유로 분기 보고서 (10-Q) 자료가 존재하지 않는 경우, 연간 보고서 (10-K)로 대체

하여 사용합니다. NYSE 및 NASDAQ에 상장된 ADR의 경우 연간 보고서 (20-F)를 사용합니

다. 

 

D. Large Language Model (이하 “LLM”) 기법을 통한 필터링  

i. 1차 Large Language Model (이하 “LLM”)을 이용한 필터링 

기초 투자 유니버스에 해당하는 기업들에 대해서 국가기관 자료, 사업보고서 및 뉴스 

자료를 기반으로, 모든 기업들이 각각의 키워드에 대해 얼마나 높은 유사도를 가지는

지 LLM을 통하여 다음과 같이 측정합니다 (절대적 기준의 유사도 평가): 

 

𝐿(𝐾𝑗 , 𝑃𝑘 ) =

{
 
 
 
 

 
 
 
 1.0, 기업정보와 키워드의 유사도가 "매우 높음"

0.75, 기업정보와 키워드의 유사도가 "높음"

0.5, 기업정보와 키워드의 유사도가 "중간"

0.25, 기업정보와 키워드의 유사도가 "낮음"

0.0, 기업정보와 키워드의 유사도가 "매우 낮음"

 

 

 

L: LLM 기반 절대적 유사도 점수  개별 기업과 개별 키워드 간의 LLM 기반 유사도 점수 

Kj: 키워드    개별 키워드 

Pk: 기업 정보    개별 기업에 대한 자료, 보고서 및 뉴스 정보 

 

ii. 2차 Large Language Model (이하 “LLM”)을 이용한 필터링 

1차 LLM 필터링을 통과한 기업들에 대해서 국가기관 자료, 사업보고서 및 뉴스 자료

를 기반으로, 각각의 키워드에 대해 어떠한 기업이 다른 기업 대비 높은 유사도를 가

지는지 LLM을 통하여 다음과 같이 측정합니다 (상대적 기준의 유사도 평가): 

 

𝑀(𝐾𝑖 , 𝑃𝑗 , 𝑃𝑘 ) = {
1.0, 기업𝑗와 기업𝑘 를 비교했을 때  기업𝑗의 유사도가 기업𝑘에 비해 "높음"

0.0, 기업𝑗와 기업𝑘 를 비교했을 때  기업𝑗의 유사도가 기업𝑘에 비해 "낮음"
 

 

M: LLM 기반 상대적 유사도 점수  기업 대 기업 LLM 기반 키워드 유사도 점수 

Ki: 키워드    개별 키워드 

Pj: 기업 정보    기업j에 대한 자료, 보고서 및 뉴스 정보 

Pk: 기업 정보    기업k에 대한 자료, 보고서 및 뉴스 정보 

 

 

 

 



 

 

KEDI 미국AI밸류체인TOP3Plus 지수 Methodology Book  March 2024 | Page 5 

 

iii. 1차 LLM 필터링 및 2차 LLM 필터링 적용 방법 

기초 투자 유니버스에 해당하는 모든 종목들에 대해서 1차 LLM 기법을 통하여 절대적 

기준의 유사도 점수를 측정합니다. 이때, 절대적 기준의 유사도 점수가 0.5점 보다 낮

은 점수로 측정된 기업들은 해당 기업 정보와 유사도가 “낮음” 혹은 “매우 낮음”으로 

간주되어 투자 유니버스에서 제외됩니다. 

 

기초 투자 유니버스에 해당하며 1차 LLM 필터링을 거쳐 절대적 기준의 유사도 점수를 

통과한 기업들에 대해서는 2차 LLM 기법을 통하여 상대적 기준의 유사도 점수를 측정

합니다. 이때, 1차 LLM 필터링을 통과한 모든 기업들에 대하여, 각 기업들이 첫 번째부

터 마지막 순위에 이르기까지 모든 가능한 조합에 대한 상대적 비교 평가가 이루어집

니다. 상대적 기준의 유사도 점수를 최종 유사도 점수로 간주합니다. 

 

E. 개별 종목의 최종 편입 대상 선정 기준 

앞서 산출된 키워드별 최종 유사도 점수를 기준으로 최종 편입 대상을 선정합니다.  

 

최종 편입 종목 선정 

최종 편입 종목은 편입 대상 종목들 중에서 정기 변경 시점 기준 각 키워드별 최종 유사도 

점수 상위 5종목을 선정합니다. 키워드별 종목이 중복되는 경우에는 기초문헌 McKinsey 

Digital(2023)의 “Exploring opportunities in the generative AI Value Chain”자료의 AI밸류체인

을 기반으로 키워드 ‘AI 반도체’, ‘AI 소프트웨어’, ‘AI 서비스&인프라’ 순서로 편입되는 것으로 

하며 이미 편입된 종목이 있는 경우 차순위 종목이 선정됩니다. 총 편입 종목 수는 15종목

입니다.  

 

다만, 키워드 기반의 LLM 기술로 선정된 기업이 해당 AI밸류체인과 재무적 연관성이 낮을 

수 있습니다. KEDI 지수위원회는 최종 의사결정을 가진 기구로써, 분기별 실적 자료 등을 

기반으로 연관성이 낮다고 판단되는 종목은 제외할 수 있으며, 이 경우 차 순위 종목이 최

종 포트폴리오로 선정됩니다. 

 

키워드 편입 종목 수 최종 편입 종목 수 

AI 반도체 (AI Semiconductor) 5  

15 AI 소프트웨어 (AI Software) 5 

AI 서비스 & 인프라 (AI Service & Infrastructure) 5 

 

F. 개별 종목의 편입 비중 산정 방식 

최종 편입 대상 종목 중 각 키워드별 최종 유사도 점수가 가장 높은 종목에 각 15%를 할

당하고 이외의 12종목에 대하여 4.58%로 동일 비중으로 할당합니다. 

 

키워드 편입 종목 수 총 포트폴리오 비중  

AI 반도체  

(AI Semiconductor) 
5 33.3% 

최종 유사도 점수 기준 상위 1 종목 15% 할당 

나머지 4종목 동일 가중 방식으로 4.58% 할당 
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AI 소프트웨어  

(AI Software) 
5 33.3% 

최종 유사도 점수 기준 상위 1종목 15% 할당 

나머지 4종목 동일 가중 방식으로 4.58% 할당 

AI 서비스 & 인프라  

(AI Service & 

Infrastructure) 

5 33.3% 
최종 유사도 점수 기준 상위 1종목 15% 할당 

나머지 4종목 동일 가중 방식으로 4.58% 할당 

3. 지수 산출 방법 

 

A. 지수값의 산출 

본 지수는 다음 수식을 이용하여 산출합니다. 지수 산출 기준일은 2018년 3월 16일이며, 

기준지수는 1,000으로 설정하였습니다.  

 

𝐼(𝑡 = 0) = 1000 

 

𝐼(𝑡) =
MV𝑡
MV𝑡−1

× 𝐼(𝑡 − 1) =
∑ 𝑃𝑖,𝑡 × 𝑄𝑖,𝑡𝑖

∑ 𝑃𝑖,𝑡−1 × 𝑄𝑖,𝑡−1𝑖

× 𝐼(𝑡 − 1) 

 

 

t   특정 시점 t 

I(t=0):  지수 I의 기준 값 (1000)   

I(t):  t 시점 지수 I의 산출 값 

I(t-1):  t-1 시점 지수 I의 산출 값    

Pi,t:   t 시점 종목 i의 종가 

Qi,t:   t 시점 종목 i의 보유량 

MVi,t:  t 시점 보유 종목들에 대한 지수내 시가총액의 총 합 

 

세부내용 

위 수식을 이용하여 t 시점에 대한 지수 I의 값을 산출할 수 있습니다. 지수 I의 값에 대한 

산출은 장 종료 시점(t-1)과 다음 영업일 개장 시점(t) 사이에 발생하는 종목의 시장가치 변

화를 활용하여 이루어집니다. 따라서 해당 수식은 주식 분할 등 시장 중립적인 이벤트에 

영향을 받지 않습니다. 

 

 

4. 지수 관리 및 유지 

 

A. 정기변경일 

i. 모든 영업일은 미국 주식시장 영업일을 기준으로 합니다. 

ii. 비중결정일 (Determination Date) [D-3]: 3, 6, 9, 12월 셋째주 금요일의 3 영업일 전날을 

기준으로 종목을 선정하며, 지수의 비중을 확정합니다. 

iii. 수행일 (Implementation Date) [D]: 3, 6, 9, 12월 셋째주 금요일 장 종료 시점에 정기 변

경을 수행합니다. 
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B. 수시변경 

합병/분할, 상장폐지 등 특정 기업 이벤트 발생에 대한 수시변경은 일반적으로 「기업 이벤

트 적용 방법론」을 따릅니다. 영업 손실 등 운용상의 중대한 사유가 있을 경우 KEDI 지수

위원회의 검토를 거쳐 편출 및 차순위 종목을 편입할 수 있습니다. 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

<책임의 한계와 법적고지> 

이 문서를 포함한 KEDI(한국경제신문지수)의 지수 컨텐츠는 ㈜한국경제신문과 서면동의 없이 복제, 전송 

또는 배포할 수 없습니다. KEDI의 지수 컨텐츠는 정보 제공이 목적이며 산출 및 공표와 관련한 정확성 및 

완전성을 보증하지 않습니다. ㈜한국경제신문은 KEDI 지수를 기반으로 한 제 3 자의 투자 상품에 대한 투
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자의견을 표명하지 않으며, 지수 이용자와 제 3 자간에 서비스를 매개하여 발생한 분쟁에 관여할 법적 의

무가 없습니다. 또한 투자행위 등으로 발생한 손실 등에 대하여 책임을 부담하지 않습니다. 


